
活动群聊



以本体论重构数据
图技术驱动 AI 理解世界



数据，尤其是私有化数据，是 AI 时代企业的护城河

数据
• 行业知识

• 企业信息

• ……

模型
• 多模态

• 通用大模型

• 开源/闭源模型

算力
• 算力虚拟化

• 量子计算

• AI芯片

生产制造 大模型

AI 目前主要在研发与销售两端应用，生

产制造比例占比仅 24%
(数据来源于华为近几年在 AI 领域的经验分享)

• 独占性（不可复制）

• 累积性（越积越多）

• 反馈性（越用越好）

持续领先



弱语义：数据缺乏机器可理解的语义定义，依赖文档或者人工解释

碎片化：数据分散在不同的系统与链路中，缺少统一整合视图

随意性：同一个信息，在不同系统名称不一样；

不显性：业务经过翻译和映射，与业务价值难以直接联系

歧义性：相同字段在不同系统中含义或者计算口径不一致

数据 <> 知识

对于企业来说，最难的点，不是在有没有数据，而是在于数据是否被组织成稳定的业务语义结构

拥有数据不只是能够存储和获取



、 数据 知识

客户画像

商品画像

描述的是事理

购买习惯

本体定义(Thomas R. Gruber) ：

Ontology is a formal, explicit specification of a shared conceptualization
本体是对某一领域“共享概念模型”的形式化、明确化描述

本体定义 作用 企业难题

Conceptualization
（概念化）

“世界是什么”
不显性
碎片化

Explicit
（显式化）

消除隐式理解
弱语义
歧义性

Formal
（形式化）

让机器可处理
弱语义
歧义性

Shared
（共享）

统一认知标准
随意性
歧义性
碎片化

本体是 AI 落地企业核心的数字骨架

描述的是事实

从数据到知识，从事实到事理

账户表

订单表

交易记录



过去不是没有语义，而是语义被藏在了人、流程和固定报表里。

任务简单

记录交易、做统计分析、按字

段检索、满足流程系统协作。

系统更像"记录器"和"执行器"，

不是"理解器"

场景稳定

查询路径相对固定，很多判断

可以交给报表、规则引擎和人

工经验兜底。

固定报表

大量分析是预定义好的，人只

消费结果，不要求系统持续解

释关系网络。

人肉翻译

业务人员承担了跨系统对齐、

补语义和理清上下文的大部分

成本。

命名约定

不同系统之间靠经验映射字段、

代码和值域，而不是靠统一对

象模型。

流程制度

SOP、审批链和部门分工，替

系统补上了很多对象边界。

信息系统：记录 & 处理数据

机器理解

机器计算

从“数据驱动” → “语义驱动”

从“人解释” → “机器理解”

从“预定义的系统”进行推理

→ “开放系统”进行推理

认知系统：理解 + 推理 + 决策

第一次进入了一个“必须让机器理解世界”的时代



Palantir Ontology
Palantir在其Foundry和AIP平台中，将本体论从学术概念转

化为企业级操作工具。

核心思想：

让业务用户和系统

能够以统一的「对

象语言」操作数据，

而不需要理解底层

数据库结构，充当

了企业数字孪生的

语义核心。

本体=数据的「业务语义层」

对象类型（Object Types）

将原始数据表映射为业务对象（如「客户」「订单」「资产」），屏蔽技

术细节

关系链接（Link Types）

定义对象间的关系（一对一/一对多），跨数据源自动关联，形成知识网

络

操作动作（Actions）

将业务操作绑定到本体对象，触发下游系统更新，实现「读写一体」的本

体

AI 接入层（AIP）

LLM通过本体理解数据语义，Agent可以用自然语言查询和操作企业知识

图谱

业界实践：Palantir 的操作本体论实践



打破部门壁垒，统一业务语义
聚合业务系统，形成 360 度视图

不仅仅是查询，允许回写
模拟仿真，基于关系推演决策后果

理解 操作
可决策

同一语言
全景视图

回写 (Write-Back)
决策编排

可交互

本体论核心价值：理解+操作

可读



哲学本体论概念 Palantir 工程实践概念 图技术概念

Entity（实体） Object（对象） Node/Vertex（节点）

Relation（关系） Link（链接） Edge/Relationship（边）

Cognition（认知）
Inquiry（探问）

Search Around（关联搜索）
Query （图查询）

Computing（图计算）

业务模型 数学模型 物理存储

探究 抽象 落地

本体论打通了业务模型与数学模型之间的语义鸿沟

图技术打通了数学模型与物理存储之间的实现鸿沟

透过现象看本质：本体即是“图模型”



图技术，让本体“可计算、可推理、可进化”

原生图存储

基于属性图模型（节点-边-属性）原生存

储， 支持文本、时间、空间、向量等多类

型数据，天然承载本体中的类、实例及其

属性信息

多跳关系遍历

支持高性能多跳路径遍历，能够高效实现

本体中的继承、传递等关系推导

动态 Schema

支持灵活Schema演进，无需迁移即可扩

展实现类型与关系，天然适配本体的持续

演化与开放世界假设（OWA）

推理集成

支持相似度计算、关系预测、标签传播等

图推导能力，在本体之上实现隐式关系发

现与知识补全，让本体具备“自我扩展”

的能力

GQL模式查询

GQL 通过直觉化模式（a)-[r]-(b)表达本

体

查询，使实体关系以接近人类认识的方式

进行匹配与检索

实时更新

支持本体实例与关系的实时增量更新与动

态推理，使知识库能够持续演化，保证在

推理和决策中的数据一致性与可靠性



多系统

同一对象在多个应

用里分裂存在。

高合规

需要解释决策链路

与对象关系。

长链路

判断依赖上下游与

传播路径。

高异构

结构化、事件、文

档和规则同时存在。

高推理成本

人能理解，但系统

总在"拼接答案"。

如果一家公司在这五项里命中三项以上，建议需要使用“本体论"。

同一用户、商家、内

容和行为会在多个触

点里重复出现。

平台型企业

不仅要给结论，还必

须解释对象关系、决

策路径和责任边界。

强监管行业

上下游、事件流和规

则层持续耦合，字段

视角已经不够用了。

复杂运营网络

举例：

哪些企业最迫切需要“本体论”破局



本体实施整体架构图

场景应用

本体层

原生图存储
向量图

文本 Geo/时序……

抽取与映射

数据源

产品 当事人 账户 介质 渠道 地理位置 协议 资源项 事件

AI BI 决策引擎 …

…



API 接口行
动
层

工作流 动作编排 权限控制

定义“怎么做”，驱动业务流程

逻辑规则决
策
层

逻辑约束 触发条件 业务操作

定义“做什么”，生成智能决策

对象语
义
层

属性 关系

定义“是什么”，统一业务语义

……

……

图更新 图查询 图计算 向量检索 全文检索

本体管理 本体建模 数据血缘

地理空间检索 时间分析多图查询

REST API 工作流 Procedure SDK CLI

数据映射

Skills

CDC

RBAC 资源管理

本体层实现逻辑

*《本体智能研究报告》-中国人工智能产业发展联盟（AIIA）



企业本体论转型的四个建议阶段

阶段一
业务本质建模

阶段二
打破数据孤岛

阶段三
知识迭代

阶段三
智能化驱动

梳理企业核心实体与承
诺逻辑，建立初步的词
汇一致性，补齐语义技
术短板

建立标准化知识工程流程，
跨越物理数据孤岛

利用图技术深挖实体间的
隐形关联，建立动态企业
知识大脑

语义层成为驱动 AI 和自
动化决策的企业“大脑”

点 面 动态 智能

关键动作：
1. 高价值业务域，

局部概念建模试
点

2. 消除多义词与同
义词

关键动作：
1. 构建覆盖全企业的本

体数据；
2. 建立数据映射，数据

流动起来

关键动作：
通过深度关联查询、社区分析、
链路预测、标签推导等技术，
自动化补全知识图谱，实现知
识体系的持续更新与精细化管
理。

关键动作：
1. 对接大模型，支撑精准、

可解释的企业级智能问答；
2. 配置推理规则引擎，实现

全企业的隐形风险自动预
警与业务洞察；

3. 建立闭环反馈机制，将 AI 
生成的新知识沉淀至本体
底座



Q&A

扫码添加小助手进群 关注公众号



Andy Chen, MirrorShip CTO







































End

公众号：
S ta rR oc ks

扫码加入A I 交流群
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8个月做到 1 亿 ARR

AI Agent 时代的数据底座怎么建？

Huaiyu Xu @PingCAP



TiDB 全球化脚步

PingCAP
● TiDB ：开源，分布式，云原生 数据库 

● 2015 年：公司成立並启动 TiDB 开源项目

● 2017 年：TiDB GA V1.0

● 2025: 4,000+ 全球客户



2021/06

Start planning ePrivacy Seal in September 
2020 and pass it in June 2021

2022/05

Personal Information Management System

2021/07

Internationally recognized information 
security management system

2022/09

Financial Industry Information Security 
Standards

2023/03

Personal Health Data Protection Regulations

2020/07

SOC2 Type I and II

https://www.pingcap.com/trust-hub/ 

获得全球化合规认证 —— US/ EU/ JP/ KR/ IN

https://www.pingcap.com/trust-hub/
https://www.pingcap.com/trust-hub/
https://www.pingcap.com/trust-hub/




















单字段最高 100M























数据AI应用实
战全记录

AskTable研发团队

4.18



让Agent懂你的企业数据库



数据分析领域Agent的现状？

AskTable如何思考和实践？

我是否真的需要Agent？

三个问题



Agent对AI数据应用的冲击

产品范围的取舍：两个月能做什么

核心技术路径：NL2SQL范式迁移，可视化和多形态

AskTable 的实践复盘与演进方向

从开发的实践出发



RECAP

来自两年前最佳实践

NL2SQL
SFT RAG Dify
Prompt Engineering



RECAP

来自两年前最佳实践

NL2SQL
SFT RAG Dify
Prompt Engineering



RECAP

去年迎来了Agent

RLHF 
Agentic Loop
Context Engineering

https://www.anthropic.com/engineering/effectiv

e-context-engineering-for-ai-agents



RECAP

去年迎来了Agent

RLHF 
Agentic Loop
Context Engineering

https://www.anthropic.com/engineering/effectiv

e-context-engineering-for-ai-agents



RECAP

去年迎来了Agent

RLHF 
Agentic Loop
Context Engineering



RECAP
年初狂热的OpenClaw



RECAP



一个事实

所有AI应用，都只是在享受Code Agent的发展红利

所有体验的进步，都来自头部模型厂商的馈赠

所有功能的迭代，都来自软件工程最佳实践的迁移



一个事实

所有AI应用，都只是在享受Code Agent的发展红利

所有体验的进步，都来自头部模型厂商的馈赠

所有功能的迭代，都来自软件工程最佳实践的迁移

数据分析领域，为AI的适配和迭代为零



一个事实

我们没有可靠的统一的对数据语义层的定义协议。(Open Semantic 

Interchange)

缺少对数据存储、数据类型统一的定义。虽然SQL语法本来就五花八门（

SQL:1999）

对Agent生态充满敌意的数据访问层，依赖繁重系统驱动和老旧的SDK。

没有可靠沙盒环境，对Agent生成的SQL和分析代码环境隔离，角色权限

过滤。



一个事实

我们没有可靠的统一的对数据语义层的定义协议。(Open Semantic 

Interchange)

缺少对数据存储、数据类型统一的定义。虽然SQL语法本来就五花八门（

SQL:1999）

对Agent生态充满敌意的数据访问层，依赖繁重系统驱动和老旧的SDK。

没有可靠沙盒环境，对Agent生成的SQL和分析代码环境隔离，角色权限

过滤。

仅仅为了追赶趋势，所有人就已经精疲力竭了



OpenClaw热度已过，说明了

渠道：入口为王

ChatGPT时期的提问：
Chatbot是否是AI应用的终局？

记忆：自我演进

Agent能否自举？
从对话到知识的沉淀

算力规模

20$甚至200$的AI订阅习以为常
用户对算力投入预期越来越高

Agent友好

交互cli化
CLI+Skill成为新潮流



推动生态发生了什么变化

对安全的警惕性下降了

降本增效，先发射再瞄准，先出效果再治理

云厂商更加开放了

过去被垄断的入口因为竞争agent的生态位而被打开

模型选择更多了

国产模型也能完成agent任务，更加稳定

放宽了AI Startup 约束条件



两个月可以做什么

如何优化开发流程

从内部的需求出发

我们决定重写一个新的Ask Table



从画布再到对话
对话为核心的Table Artifact



仪表盘



AskTable-Cli
用智能体搭建智能体



Data Agent



Data Agent



Data Agent



优化产品研发流程



Monorepo

所有产品研发文档从飞书迁
移到代码仓库

规范AGENT.md DESIGN.md
MCP, Skills

Prompt Request代替Pull 
Request

http://agent.md
http://design.md


Workflow

飞书收集反馈

Sentry自动采集

汇总Linear

/debug 

/ceo-review + 
/eng-review

/codex + /qa + 
agent browser 
端到端验证

/release

conductor + skills



DogFooding
从团队内部需求出发，反馈具体，迭代迅速

1. 对团队内的协作工具做优先支持，对团队用的数据渠道来源做优先接入

2. 我们需要CLI自动化客户的POC，客户只要提供示例数据，我们就可以生成

DEMO

3. 我们需要每天日报，推送昨天注册用户每个功能的使用情况，以及是否需要跟

进

4. 我们需要每周一份数据，追踪页面的浏览量，平台点击率。

5. 我们需要把pg的用户数据和飞书多位表格的数据做关联查询



我是否真的需要DataAgent

1. 技术日新月异，大部分是噪音和再发明。

1. 决策质量的上限是人的带宽，AI只是概率模型，最擅长喷射代码和报告。但是

没有被人类理解和验证，就都没有意义。

1. 当数据不再稀缺，阻碍进步是个人判断和组织架构。



我是否真的需要DataAgent

1. 技术日新月异，大部分是噪音和再发明。

1. 决策质量的上限是人的带宽，AI只是概率模型，最擅长喷射代码和报告。但是

没有被人类理解和验证，就都没有意义。

1. 当数据不再稀缺，阻碍进步是个人判断和组织架构。

为先进团队减少数据的阻力和噪音



演示案例4.18meetup AskTable群











整体架构
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